Apprentissage

L'apprentissage est une étape tres importante dans le développement des réseaux de
neurones, ou le comportement du réseau est modifié de maniére itérative jusqu'a
I'obtention du comportement souhaité, ce qui est obtenu en ajustant les poids
(connexions ou synapses) des neurones a des informations sources bien définies.
L'apprentissage comprend également I'extraction de la cohérence entre les données
utilisées pour la formation du réseau, mais I'objectif fondamental de I'apprentissage
est de résoudre des problémes par la prédiction, la classification, etc.

Pour les réseaux de neurones artificiels, l'apprentissage peut également étre
considéré comme le processus de mise a jour des poids (connexions) dans le réseau

pour ajuster la réponse du réseau a I'expérience et aux exemples.

Il existe de nombreux types de regles d'apprentissage, qui peuvent étre divisées en

deux catégories, a savoir I'apprentissage supervisé et I'apprentissage non supervise.

%+ Apprentissage supervisé : Dans ce type d'apprentissage, on essaie d'imposer une
fonction donnée au réseau en forcant la sortie du réseau a prendre une valeur donnée

(choisie par I'opérateur) et en modifiant les poids synaptiques.

Le réseau se comporte alors comme un filtre dont les parametres de transfert sont

ajustés en fonction du couple entrée-sortie présente.

L'adaptation des parameétres du réseau est effectuée par un algorithme d'optimisation,
et l'activation des poids synaptiques est généralement aléatoire. Des exemples
d'utilisation de différentes regles d'apprentissage, architectures et algorithmes associés

a ce type de supervision sont présentés dans le tableau 3.2.

Tableau. 3.2. Exemple de différents types d'apprentissages en mode supervise.
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% Apprentissage non supervise :

Contrairement a l'apprentissage supervisé, cet

apprentissage non supervisé est aussi appelé « apprentissage compétitif » ou seules les

valeurs d'entrée sont disponibles. Dans ce cas, les exemples présentés a l'entrée

ameénent le réseau a générer de maniére adaptative des valeurs de sortie proches en

réponse a des valeurs d'entrée similaires.

Des exemples d'utilisation de différentes regles d'apprentissage, architectures et

algorithmes associés a ce type de supervision sont présentés dans le tableau 3.3 [115].

Tableau. 3.3. Exemple de différents types d'apprentissages en mode non supervisé.
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